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Abstract 
  There has been an increasing numbers of electronic document distributed online 
in nowadays. Most of the data available is in a semi-structure and unstructured format. To 
make use of these data, we need to understand the underlying structure at some level in 
order for data becomes useful. This can be done using text pre-processing process and 
data structure analysis with natural language processing process. In information retrieval, 
interested documents can be retrieved using indexing technique consisting of a list of 
sorted terms that link to a list of documents. Each document is associated with the 
frequency count indicating the number of times that a term appear in the document. The 
users can then search for the interested documents by specify one or more keywords 
called ‘terms query’. These keywords can be either a single word or multiple words 
together. The key issue in identifying search terms is that most users may not be able to 
identify the search terms correctly. The problems occur when user do not know what 
terms are indexed. Therefore, the interested documents can not be found. This paper 
proposes a technique that expand the query terms based on the term similarity and terms 
with similar meaning within the same domain. By measuring the value of recall and 
precision, this technique has proven that this technique resulted in increased document 
retrieval performance. 
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บทคัดย่อ 
ปัจจุบันการเผยแพร่เอกสารในรูปของเอกสารอิเล็กทรอนิกส์มีปริมาณที่เพ่ิมมากขึ้น และเป็น

ข้อมูลที่จัดอยู่ในประเภทของข้อมูลที่ไม่มีโครงสร้างตายตัว การค้นคืนข้อมูลจากเอกสารจ าเป็นต้องท า
ความเข้าใจกับรูปแบบโครงสร้างข้อมูลที่จัดเก็บ และต้องมีการเตรียมข้อมูลให้เหมาะสมก่อนการค้นคืน 
หลักการท างานของระบบการค้นคืนเอกสารจะต้องอาศัยค าค้นคืน ซึ่งเป็นค าส าคัญที่ผู้ใช้งานสนใจหรือ
ต้องการสืบค้นโดยการระบุค าที่ใช้ในการค้นคืนนั้น อาจจะเป็นค าเดี่ยวหรือค าหลายค ามาประกอบกัน 
ปัญหาส าคัญของการระบุค าค้นคืนคือผู้ใช้งานส่วนใหญ่อาจจะไม่สามารถระบุค าค้นคืนได้อย่างถูกต้องหรือ
ค าที่ต้องการไม่ได้ถูกจัดให้เป็นดัชนีส าหรับค้นคืน ท าให้ไม่พบเอกสารที่ต้องการ จากการทดลองพบว่า
แนวคิดการขยายค าสืบค้นโดยอาศัยหลักการจัดกลุ่มค าจากค านิยามศัพท์จากเวิร์ดเน็ต จากการวัดผลค่า
ระลึกและค่าความแม่นย าพบว่าเทคนิควิธีนี้ท าใหป้ระสิทธิภาพการค้นคืนเอกสารเพ่ิมมากขึ้น 

ค าส าคัญ: การขยายค าสืบค้น, สืบค้นค าส าคัญ, เวิร์ดเน็ต 
 
1. บทน า (Introduction) 

การจัดกลุ่มเอกสารเป็นเทคนิคที่ใช้ส าหรับการจ าแนกเอกสารตามคุณสมบัติของเอกสารที่ก าหนด 
โดยให้เอกสารที่มีคุณสมบัติที่มีความคล้ายคลึงกันถูกจัดให้อยู่ภายในกลุ่มเดียวกัน เทคนิคการจัดกลุ่ม
สามารถน าไปใช้กับงานค้นคืนเอกสารเพ่ือเพ่ิมประสิทธิภาพ ความรวดเร็วในการค้นคืนเอกสาร การจัด
กลุ่มสามารถท าได้โดยการแบ่งออกเป็นกลุ่มย่อยๆ เมื่อผู้ใช้มีการระบุค าส าหรับการค้นคืนเพ่ือให้มีการจัด
กลุ่ม และลดขนาดของจ านวนกลุ่มเป้าหมายที่ต้องการค้นคืนแทนการค้นหาจากเอกสารทั้งหมด  การ
ก าหนดค าส าคัญของค าที่ต้องการสืบค้นผู้ใช้จ าเป็นต้องเข้าใจถึงเนื้อหาและค าส าคัญที่ เป็นตัวแทนของ
เอกสารที่สนใจ เนื่องจากการประมวลผลข้อมูลต้นทางอยู่ในรูปของภาษาธรรมชาติ แนวคิดของการ
ประมวลผลด้วยภาษาธรรมชาติจึงถึงน ามาใช้เพ่ือวิเคราะห์ โครงสร้างข้อมูล โดยการศึกษาการสกัด
คุณสมบัติของค าส าคัญพบว่ามีการเลือกด้วยค าเดี่ยว พยางค์ วลี หรือกลุ่มค าที่อยู่ในรูปของประโยค ที่อยู่
ในระบบการสืบค้นนั้นจะอาศัยการท าดัชนี และการสกัดคุณลักษณะที่ส าคัญของเอกสารที่มีการรวบรวม
มาจากอินเตอร์เน็ตหรือแหล่งที่เก็บข้อมูลต่างๆ ซึ่งกลุ่มค าเหล่านี้เรียกว่าถุงค า ที่ถูกน ามาจัดให้อยู่ในรูป
ของเวคเตอร์ โดยมีการแทนค่าด้วยคุณลักษณะของค่าความถี่  (Frequency) และความถี่ผกผัน (Inverse 
Document Frequency) ที่ปรากฏและค่าน้ าหนักตามโดเมนที่ก าหนด นอกจากนี้การน าแนวคิดของการ
ประมวลผลภาษาธรรมชาติมาใช้เพ่ือประมวลผลค า อาทิการตัดค า การลดรูปของค า (Word Inflection) 
เพ่ือให้ค าอยู่ในรูปของรากศัพท์ กรณีที่มีการผันค าให้อยู่ในรูปต่างๆ ยังอาศัยการรวมค าเดี่ยวให้เป็น
กลุ่มค าโดยอาศัย N-Gram ยังสามารถช่วยแก้ปัญหาในเรื่องของต าแหน่งการเกิดของค าอีกด้วย พิลาวัณย์ 
พลับรู้การ และกฤษณะ ไวยมัย ได้ศึกษาค้นคว้าเพ่ือวัดความคล้ายคลึงของค าเพ่ือน ามาจัดกลุ่มโดยอาศัย



 

3 
 

ค านิยามศัพท์จากพจนานุกรมเวิร์ดเน็ตเพ่ือน าเอาค าที่อยู่ในกลุ่มเดียวกันนี้มาท าการขยายค าสอบถามเพ่ือ
เป็นการเพ่ิมประสิทธิภาพของการค้นคืนเอกสารในระบบการสืบค้นต่อไป 

 
2. เอกสารงานวิจัยท่ีผ่านมา (Research Background) 

จากงานวิจัยที่ผ่านมาพบว่าการค้นคืนเอกสารโดยวิธีการจัดกลุ่มได้มีบทบาทส าคัญเช่น นิเวศ จิระ
วิชิตชัย (2556) การจัดหมวดหมู่เอกสารภาษาไทยแบบอัตโนมัติด้วยซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน การปรับ
ค่าพารามิเตอร์เคอร์เนลฟังก์ชั่นแบบต่างๆ โดยทดสอบประสิทธิภาพการจัดหมวดหมู่เอกสารภาษาไทยกับ
อัลกอริทึมต้นไม้ตัดสินใจ (Decision Tree) และเนอีฟเบย์ (Naïve-Bayes) โดยใช้วิธีการลดคุณลักษณะ
ร่วมกับอัลกอริทึมเครื่องจักรการเรียนรู้  จากการทดลองพบว่าการลดคุณลักษณะ ด้วยวิธี Information 
Gain เพ่ือลดมิติของข้อมูล แล้วส่งเข้าเครื่องจักรการเรียนรู้และวัดประสิทธิภาพจากค่า F-Measurement 
สูงสุด สามารถสรุปได้ว่า อัลกอริทึม SVM เคอร์เนลฟังก์ชั่นแบบ Linear และ SVM เคอร์เนลฟังก์ชันแบบ 
Polynomial Degree = 3 ให้ประสิทธิภาพการจัดหมวดหมู่โดยเฉลี่ยออกมาดีที่สุดคือ 95.1% รองลงมา
เป็นอัลกอริทึม SVM เคอร์เนลฟังก์ชั่นแบบ Radial Basis Function (RBF) gamma 0.8 และ 1.0 ให้
ประสิทธิภาพการจัดหมวดหมู่ 94.9% อัลกอริทึม Naïve Bays ให้ประสิทธิภาพการจัดหมวดหมู่ 88.7% 
อัลกอริทึม C4.5 ให้ประสิทธิภาพการจัดหมวดหมู่ 79.9% ตามล าดับ ทั้งนี้จากผลงานวิจัยของ นิเวศ จิระ
วิชิตชัย และคณะ (2551) ได้ท าการวิจัยการจัดหมวดหมู่เอกสารโดยอาศัยอัลกอริทึม Support Vector 
Machine มีพฤติกรรมที่จะแยกแยะข้อมูล โดยใช้สมการระนาบหลายมิติโดยจะพยายามหาจุดข้อมูลที่ท า
ให้ได้สมการระนาบหลายมิติที่ใช้แบ่งแยกดีที่สุด (Optimal Hyperplane) ความถูกต้องที่สุด โดยพิจารณา
จากระยะห่าง (Margin) ระหว่างคลาส ซึ่งเส้นระนาบที่ดีที่สุดนี้จะสามารถจ าแนกกลุ่มเอกสารออกมาได้
อย่างมีประสิทธิภาพ ผลจากการทดลองพบว่าสามารถลดขนาดคุณลักษณะและทดสอบด้วยอัลกอริทึม 
Support Vector Machine จากกลุ่มตัวอย่าง พบว่าสามารถลดคุณลักษณะลงได้มากถึง 91.37% โดย
การลดลงของคุณลักษณะดังกล่าวไม่ส่งผลให้ประสิทธิภาพในการจัดหมวดหมู่เอกสารลดลงแต่อย่างใด แต่
สามารถลดทรัพยากรของระบบและลดระยะเวลาในการประมวลผลได้เป็นอย่างมาก จากผลการทดลองนี้
สามารถน าไปประยุกต์ใช้ประโยชน์ในการสร้างระบบจัดหมวดหมู่เอกสารอัตโนมัติ  และสามารถน ามา
ประยุกต์ใช้กับงานด้านอ่ืนๆ เช่น การคัดกรองเอกสาร (Document Filtering) การจัดท าดัชนีอัตโนมัติ
เพ่ือใช้ในการค้นคืนเอกสาร (Automatic Indexing for IR System) การจัดหมวดหมู่ของเว็บเพจ (Web 
Page Classification) เป็นต้น ในขณะที่ ชุลีรัตน์ จรัสกุลชัยและคณะ (2556) ได้ศึกษาถึงแนวทางการจัด
กลุ่มเอกสารส าหรับข้อความภาษาไทย งานวิจัยฉบับนี้ได้ศึกษาวิจัยขั้นตอนวิธีการจัดกลุ่มเอกสารทั้งแบบ
ขั้นตอนวิธี การจัดกลุ่มแบบ Complete link ส าหรับการกลุ่มแบบล าดับชั้น และ Single pass ส าหรับ
การจัดกลุ่มแบบไม่เป็นล าดับชั้น โดยประยุกต์งานขั้นตอนวิธีดังกล่าวกับข้อความข่าวภาษาไทย นอกจากนี้
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งานวิจัยดังกล่าวยังได้ประยุกต์หลักการประมวลผลแบบขนาน เพ่ือแก้ปัญหาในการค านวณค่าความ
เหมือนของเอกสาร ผลงานวิจัยเบื้องต้นสรุปได้ว่าขั้นตอนวิธีในการตัดค าไม่มีผลต่อการจัดกลุ่ม และ
ขั้นตอนวิธีในการจัดกลุ่มทั้งสองแบบไม่ได้ให้ผลที่แตกต่างกันอย่างชัดเจน 

จิราภรณ์ ถมแก้ว และศรัณย์ อินทโกสุม (2555) ได้น าเสนอแนวคิดของการจ าแนกข้อมูลโดยการ
คัดเลือกคุณลักษณะที่ส าคัญ งานวิจัยชิ้นนี้น าเสนอการทดสอบสมมติฐานที่ว่าการจ าแนกข้อมูลจาก
งานวิจัยมักจะพิจารณาคุณลักษณะทั้งหมดของข้อมูล อย่างไรก็ตามคุณลักษณะบางประการมีความส าคัญ
น้อยซึ่งเมื่อน ามาร่วมค านวณด้วยแล้วอาจเป็นสาเหตุท าให้ความแม่นย าในการจ าแนกข้อมูลลดลง โดยใน
การทดลองประยุกต์ใช้อัลกอริธึมแบบตะกละ (Greedy algorithm) เพ่ือคัดเลือกคุณลักษณะที่ส าคัญของ
ข้อมูล ร่วมกับการจ าแนกข้อมูล ผลการทดลองพบว่า การใช้วิธีคัดเลือกคุณลักษณะด้วยกรีดดีอัลกอริธึม
ร่วมกับการจ าแนกข้อมูลด้วย RBF สามารถเพ่ิมประสิทธิภาพในการจ าแนกข้อมูลให้สูงขึ้นและใช้เวลา
ประมวลผลลดลงเมื่อเปรียบเทียบกับการจ าแนกข้อมูลโดยไม่มีการคัดเลือกคุณลักษณะ  

นอกจากนี้การหาค่าความส าคัญของเอกสารซึ่งจะดูที่น้ าหนักของค าที่สนใจโดยใช้ทฤษฎี tf*idf 
และการหาค่าความคล้ายเอกสารนั้นจะใช้ ทฤษฎี Vector Space Model (VSM) ซึ่งก็คือ Cosine 
Similarity จะได้ผลดีกว่า Inner Product และต้องเป็นค าค าเดียวกันถ้าเอกสารเป็นค าคนละค ากันแต่มี
ความหมายเหมือนกันก็จะไม่สามารถท าได้ ซึ่ง SSRM เป็นวิธีที่จะมาใช้แก้ปัญหานี้โดยมีวิธีการดังนี้  

(1) Term Re-Weighting การหาค่าน้ าหนักใหม่ของค า ซึ่งน้ าหนักใหม่ของค าแต่ละค าจะแทนค่า
ด้วย qi ของแต่ละการสืบค้น i จะปรับโดยดูความสัมพันธ์กับค าที่มีความหมายคล้ายกับค า j 
ในเวคเตอร์เดียวกัน ดังสมการ (2.1) 
 
   

           (2.1) 
 
โดยที่ t คือค่าเทรชโฮลด์ (Threshold) ที่ผู้ใช้ก าหนดขึ้น (ในที่นี้ t = 0.8 ) สูตรนี้ใช้เฉพาะค า
ที่มีค าที่คล้ายกันกับค าท่ีสืบค้น 

(2) เทอมเอ็กซ์แพนชัน การขยายค าศัพท์ ข้อแรกเลือกค าพ้อง หลักจากนั้นเลือกค าใน 
Hyponyms และ Hypernyms ของค าค้น  
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ภาพที่ 1 โครงสร้างต้นไม้ของเวิร์ดเน็ต 

 
โดยแต่ละค านั้นจะสืบค้นจาก โครงสร้างต้นไม้ของเวิร์ดเน็ต (WordNet tree) จากภาพที่ 1 ซึ่ง

จะมีโครงสร้างของค าค านั้น ค าท่ีมีค่าเทรชโฮลด์ มากกว่า 0.9 จะถูกน ามาเพ่ิมในการค้นคืน ค าท่ีน ามาเพ่ิม
อาจจะอยู่สูงกว่า หรือต่ ากว่า มากกว่า 1 ขั้นของค าค านั้นก็ได้ ดังสมการ (2.2) 

 
 
(2.2) 

 
 

โดยที่จ านวน n คือจ านวนของ Hyponym ของแต่ละค า j และส าหรับ Hypernym  n จะมีค่า
เท่ากับ 1 ค าที่อยู่ในค าสืบค้นอยู่แล้วอาจจะกลายเป็นค าใหม่ส าหรับค าอ่ืน และค าหนึ่งค า อาจจะถูกเพ่ิม
มากกว่าหนึ่งครั้งได ้

(3) การหาความคล้ายของเอกสาร (Document Similarity) ใช้สูตรดังนี้ 
 

𝑠𝑖𝑚(𝑞, 𝑑) =
∑ ∑ 𝑞𝑖𝑑𝑖𝑠𝑖𝑚(𝑖,𝑗)𝑗𝑖

∑ ∑ 𝑞𝑖𝑑𝑖𝑗𝑖
                                        (2.3) 

 
จากสมการ (2.3) โดยที่ i และ j คือค าที่สนใจและค าในเอกสารตามล าดับ ค าที่สนใจจะถูก

ค านวณน้ าหนักใหม่ และถูกขยายค า โดยที่ค าในเอกสารจะไม่ต้องท าอะไรนอกจากหาน้ าหนักโดยใช้ สูตร 
tf*idf  เท่านั้น ผลการสืบค้นจะมีค่าระหว่าง 0 กับ 1 
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(4) การหาค่า tf*idf คือการหาค่าความถ่ีของเทอมในเอกสารและความถี่ของเอกสารที่มีเทอมนั้น
อยู่ โดยแบ่งสามารถค านวนหาได้จากสูตรดังต่อไปนี้ 

การหาค่า ความถี่ของโทเค็น (Token) ที่ปรากฏในเอกสาร หรือก็คือความถี่ของเทอมนั้น 
(Term weight : Term frequency) ดังสมการ (2.4) 

 
 𝐹𝑖𝑗 = 𝐹𝑟𝑒𝑞𝑢𝑒𝑛𝑐𝑦 𝑜𝑓 𝑡𝑒𝑟𝑚 𝑖 𝑖𝑛 𝑑𝑜𝑐𝑢𝑚𝑒𝑛𝑡 𝑗                                 (2.4) 

 
การหาค่าความถ่ีของเทอม (tf : Term frequency) ได้จากสมการ (2.5) 

 

 𝑇𝐹𝑖𝑗 =
𝐹𝑖𝑗

max {𝐹𝑖𝑗}
                                                                   (2.5) 

 
การหาค่าน้ าหนักของเอกสาร (Term weight : inverse document frequency) ที่มีเทอม
ปรากฏอยู่ในเอกสาร โดยการหาค่าความถ่ีของเอกสาร (Document frequency) จากสมการ 
(2.6) 

 

 𝐷𝑓𝑖 =
𝑇ℎ𝑒 𝑑𝑜𝑐𝑢𝑚𝑒𝑛𝑡 𝑓𝑟𝑒𝑞𝑢𝑒𝑛𝑐𝑦 𝑜𝑓 𝑡

𝑇ℎ𝑤 𝑛𝑢𝑚𝑏𝑒𝑟 𝑜𝑓 𝑑𝑜𝑐𝑢𝑚𝑒𝑛𝑡𝑠 𝑡ℎ𝑎𝑡 𝑐𝑜𝑛𝑡𝑎𝑖𝑛 𝑡
                      (2.6) 

 
การหาค่าความถี่เอกสารผกผัน (Inverse Document Frequency) หาได้จากการน าค่า Df 
ที่ค านวนได้มาค านวนจากสมการ (2.7) ต่อไปนี้ 

𝑰𝑫𝑭𝒊 = 𝐥𝐨𝐠𝟐
𝒏

𝑫𝒇𝒊

                                                        (2.7) 

การหาค่าน้ าหนักความสัมพันธ์ของเทอมกับเอกสาร (TF-IDF weighting) ตามสมการ (2.8)  

𝑊𝑖𝑗 = 𝑇𝐹𝑖𝑗 ∗ 𝐼𝐷𝐹𝑖𝑗                                                    (2.8) 
  

วงกต ศรีอุไร และคณะ (2552) ได้น าเสนองานวิจัยเกี่ยวกับการเตรียมฟีเจอร์บนพ้ืนฐาน
แบบจ าลองหัวข้อส าหรับการจ าแนกหมวดหมู่ของเอกสาร งานวิจัยชิ้นนี้กล่าวว่าโดยทั่วไปการจ าแนก
หมวดหมู่ของเอกสารจะใช้การแทนเอกสารด้วยวิธี Bag of Words (BOW) ซึ่งเป็นวิธีที่ง่ายแต่เป็นวิธีที่
ไม่ได้ให้ความส าคัญกับค าที่มีความหมายเหมือนกัน ดังนั้นเมื่อน าข้อมูลไปใช้ในการจ าแนกหมวดหมู่จึง
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ส่งผลต่อประสิทธิภาพในการจ าแนกหมวดหมู่และการค้นคืนเอกสาร งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์เพ่ือ
ปรับปรุงการจ าแนกหมวดหมู่ของเอกสารโดยน าเสนอการแทนเอกสารด้วยวิธีสร้างแบบจ าลองหัวข้อให้กับ
เอกสาร  

เทคนิคการจัดกลุ่มข้อมูล (Data Clustering) สามารถแบ่งออกได้เป็น 2 ประเภทใหญ่ได้แก่การ
แบ่งแบบตัดส่วน (Partitioning) โดยแบ่งข้อมูลออกเป็นกลุ่มต่างๆตามจ านวนกลุ่มที่ก าหนด และการแบ่ง
แบบล าดับชั้น (Hierarchical) เป็นลักษณะของการแบ่งเป็นกลุ่มย่อยที่ถูกแบ่งไว้ก่อนหน้านั้นซ้ าๆหลาย
ครั้ง โดยการแบ่งแบบล าดับชั้นนั้นสามารถแบ่งได้ 2 วิธีคือแบบบนลงล่าง หรือล่างขึ้นบน ปัจจุบันการจัด
กลุ่มข้อมูลมีอยู่หลายเทคนิคด้วยกัน อาทิ Exclusive Clustering เป็นการแบ่งกลุ่มข้อมูลที่มีลักษณะ
เหมือนกันมาไว้ในกลุ่มเดียวกัน Overlapping Clustering เป็นการแบ่งกลุ่มข้อมูลให้เป็นเซ็ตย่อยๆซึ่ง
ผลลัพธ์ที่ ได้มากกว่าหนึ่งคลัสเตอร์ก็ได้ และมีจ านวนสมาชิกภายในเซ็ตต่างๆที่มีค่าแตกต่างกัน , 
Hierarchical Clustering ซึ่ ง เป็นการรวมเอาคุณสมบัติ ของ  2 เทคนิคแรกมาไว้ด้ วยกัน  และ 
Probabilistic Clustering ซึ่งเป็นการแบ่งกลุ่มโดยวิธีทางสถิติ การแบ่งกลุ่มข้อมูลเป็นเทคนิควิธีการ
วิเคราะห์เซ็ตของข้อมูลที่ถูกจัดให้อยู่ในรูปของเวกเตอร์ค า เพ่ือน ามาพิจารณาความคล้ายจากคุณสมบัติ
ความเหมือน (Similarity) หรือระยะห่าง (Proximity) โดยค านวณจากระยะห่างระหว่างเวกเตอร์ของ
เอกสาร เทคนิคประกอบด้วยยูเครเดียน (Euclidean) แบบแมนฮัตตัน (Manhattan) และการเชบิเชฟ 
(Chebychev) ซึ่งก็จะได้ผลของการจัดกลุ่มที่แตกต่างกันไป นอกจากนี้การแบ่งกลุ่มยังสามารถแบ่ง
ออกเป็นแบบการเรียนรู้แบบมีผู้ สอน (Supervised Learning) และไม่มีผู้ สอน (Un-Supervised 
Learning) ได้แก่ K-Means, Hierarchical และ Self-organizing การแบ่งกลุ่มเอกสารในลักษณะนี้การ
ให้คะแนนความคล้ายคลึงระหว่างเอกสารจะก าหนดเป็นแบบไบนารี 0 หรือ 1 หมายถึงเอกสารที่มีค า
ส าคัญปรากฏอยู่ในทั้ง 2 เอกสาร ซึ่งในบางครั้งเอกสารที่ประกอบด้วยค าที่มีความหมายเหมือนกันแต่
เขียนต่างกันก็จะไม่ได้ถูกจัดให้อยู่กลุ่มเดียวกันก็เป็นไปได้ ซึ่งเป็นข้อจ ากัดของเทคนิคการจัดกลุ่มแบบนี้  

ปัจจุบันพบว่าการจัดกลุ่มได้น า เอาวิธีการฟัซซี  (Fuzzy) อาทิ  Sequence hierarchical 
Clustering, Hard C-Mean Clustering ถูกน ามาใช้เพ่ือพิจารณาความแปรปรวนในคุณสมบัติของค า
ส าคัญที่เป็นตัวแทนของเอกสาร ตัวอย่างเช่นการใช้ฟัซซี ซี -มีนส์ (Fuzzy C-Means: FCM) เป็นการ
แบ่งกลุ่มช็อตของภาพเคลื่อนไหว เพ่ือการแบ่งข้อมูล การแบ่งกลุ่มด้วย ฟัซซี ซี-มีนส์ (Fuzzy C-Means  
(FCM)  Clustering) ศักดิ์ชัย ศรีมากรณ์ (2551) ได้น าเสนองานวิจัยเรื่องการแบ่งกลุ่มช็อตภาพเคลื่อนไหว
โดยใช้วิธีการแบ่งจ านวนกลุ่มโดยไม่ต้องรู้จ านวนกลุ่ม กล่าวถึงวิธีการแบ่งกลุ่มข้อมูลนั้นสามารถท าได้
หลายวิธี  เช่น Sequential Clustering Hierarchical Clustering, Hard C– Means Clustering ฯลฯ 
เพ่ือช่วยในการแบ่งบริเวณต่างๆ ให้แยกออกจากกันได้ชัดเจนยิ่งขึ้น Fuzzy C– Means Clustering ก็เป็น
วิธีการแบ่งกลุ่มข้อมูลวิธีการหนึ่งที่ ได้รับความนิยมมาก ขั้นตอนการแบ่งกลุ่มแบบฟัซซี ซี -มีนส์ 
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ประกอบด้วยการก าหนดจ านวนกลุ่มเริ่มต้นในชุดข้อมูล การก าหนดระดับค่าความเป็นสมาชิกในกลุ่ม
ข้อมูลทุกตัวจะถูกน ามาค านวณค่าความเป็นสมาชิกในการหาตัวแทนกลุ่มแต่ละกลุ่มที่มีลักษณะส าคัญของ
กลุ่มครบถ้วน จากนั้นจะเข้าสู่ขั้นตอนการจัดข้อมูลเข้ากลุ่ม แล้วค่อยมาปรับค่าความเป็นสมาชิกของ
สมาชิกทุกตัวในแต่ละกลุ่มและการปรับค่าตัวแทน จนกระทั่งตัวแทนปรับค่าศูนย์กลางของกลุ่มได้และค่า
ดัชนีที่วัดความผิดพลาดของการแบ่งการกลุ่มมีค่าน้อยลงจนถึงจุดที่แสดงว่าการแบ่งกลุ่มข้อมูลน่าจะ
ถูกต้อง ส าหรับการจ าแนกข้อมูลภาพออกเป็นกลุ่มๆ (กเซลข้อมูลที่กล่าวถึงในที่นี้คือค่าที่ใช้แทนแต่ละพิ

ของ เฟรมภาพ  (จากหลักการในการแบ่ งกลุ่ มข้อมูล โดยวิ ธี  FCM โดยพิจารณาชุดข้อมูล 
 1 2 nX x,x , ,x v v vK  โดยที่ xk

v  เป็นเวกเตอร์ใน d  มิติ ถ้าเราต้องการแบ่งข้อมูลออกเป็น c  กลุ่ม 
และมี ฟัซซี ซูโดพาร์ทิชัน  1 2, , , K cP A A A  โดยที่ (x )i kA v  คือ Membership Grades ของ xk

v  
ทั้งหมดท่ีมีต่อ Cluster i  สามารถค านวณจุดศูนย์กลางของทุกๆ กลุ่ม ได้จาก 

 

 
1

1

x x
v     ;   1,2, ,

x





  
  

  





v v
v

v

n
m

i k k
k

i n
m

i k
k

A
i c

A
 (1) 

เมื่อ 1m  เป็นจ านวนจริงที่ควบคุมผลของค่าความเป็นสมาชิก (Membership Grade) ที่มีต่อการ
แบ่งกลุ่มข้อมูล ตามนิยามดรรชนีสมรรถนะ (Performance Index;  mJ P ) ของ P โดย 

    2

1 1

x x v
 

    v v vn c
m

m i k k i
k i

J P A  (2) 

เป้าหมายในการท าการแบ่งกลุ่ม (Clustering(  คือการหา P ที่ท าให้  mJ P  มีค่าน้อยท่ีสุด (Minimize 

 mJ P ( นั่นคือ ถ้าค่า  mJ P  มีค่าน้อยก็หมายถึงความไม่คล้ายคลึงกัน (Dissimilarity)  

การหาค่าความคล้ายของวูและพาเมอร์นั้นเป็นวิธีการหนึ่งในการหาค่าความคล้ายของเอกสารถือ
เป็นวิธีการประเภทการหาค่าความคล้ายแบบเอดจ์เคาทิงเมธอด (Edge Counting Methods) มีลักษณะ
การหาความคล้ายโดยอาศัยระยะห่างของโหนด (Path) ที่เชื่อมต่อกันแต่ละค า และต าแหน่งในกลุ่มของ
ค านั้น ๆ ซึ่งจะนิยมน ามาใช้หาค่าความคล้ายของค าหรือเอกสารที่มีลักษณะคล้ายคลึงกันหรือมาจาก
ฐานข้อมูลเดียวกัน (Single) การค านวนหาค่าความคล้ายของวูและพาเมอร์มีลักษณะส าคัญคืออาศัย
ความสัมพันธ์แบบแนวดิ่ง (VRs) และความสัมพันธ์แบบแนวระนาบ (HRs) ของกลุ่มค าพ้อง ซึ่งระยะห่าง
ของโหนดและความลึกระหว่างค าทั้งหมดจะถูกก าหนดไว้แล้วในฐานข้อมูลเวิร์ดเน็ต เมื่อเราเรียกใช้ค าสั่ง
เพ่ือหาค่าความคล้ายของค าค่าความสัมพันธ์ดังที่กล่าวมาข้างต้นจะถูกน ามาคิดค านวนแล้วแสดงผล
ออกมาตามสมการของวูและพาเมอร์ ดังสมการ (3.1) 

𝑠𝑖𝑚(𝑥,𝑦) = 𝑀𝑎𝑥 [ 
2∗𝑑𝑒𝑝𝑡ℎ(𝐿𝐶𝑆(𝑥,𝑦))

𝑙𝑒𝑛𝑔𝑡ℎ(𝑥,𝑦) + 2∗𝑑𝑒𝑝𝑡ℎ(𝐿𝐶𝑆(𝑥,𝑦))
 ]               (4.1) 
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จากสมการเป็นการหาค่าความคล้ายด้วยวิธีการของวูและพาเมอร์ระหว่างค่าของกลุ่มชื่อพ้อง x 
และ y โดยค่า depth คือค่าความลึกของโหนดกลุ่มค าพ้องซึ่งมีการก าหนดค่าไว้แล้วในฐานข้อมูลเวิร์ด
เน็ต The Lowest Common Subsumer) เป็นโหนดที่อยู่ต่ าที่สุดที่เป็นโหนดเชื่อมระหว่างสองโหนดที่
ต้องการหาค่าความคล้ายซึ่งในที่นี้คือค่า x และ y อีกค่าหนึ่งที่ส าคัญในสมการวูและพาเมอร์คือค่า length 
เป็นค่าระยะห่างระหว่างโหนดสองโหนดโดยจะนับเป็นจ านวนของโหนดที่อยู่ระหว่างโหนด x และโหนด y 
ซึ่งค่า length ถูกก าหนดไว้แล้ว ผลลัพธ์จากการหาค่าความคล้ายจะมีค่าอยู่ในช่วง 0 ≥ simx,y ≥ 1 หาก
ผลลัพธ์มีค่ามากแสดงว่ากลุ่มค าพ้องทั้งสองมีความคล้ายมากด้วยเช่นกัน 

 
3. วิธีด าเนินการ (Methods) 

การขยายค าค้นคืนเป็นการประมวลโดยอาศัยหลักการหาค่าน้ าหนักของค าในเทอม และน าเทอม
ที่ได้ไปท าการขยายซึ่งจะอาศัยฐานข้อมูลเวิร์ดเน็ต โดยฐานข้อมูลเวิร์ดเน็ตนั้นมีลักษณะดังที่กล่าวมาแล้ว  
ส่วนที่เราจะน ามาใช้ในการขยายเทอมของเรานั้นเป็นกลุ่มของค าที่มีความหมายคล้ายคลึงกัน เรียกว่า              
“synsets” หมายถึงกลุ่มค าที่มีความสัมพันธ์กันในเชิงความหมายของแต่ละค า ที่มีการจัดเก็บในรูปของ
ออนโทโลยีในพจนานุกรมเวิร์ดเน็ต ตัวอย่างการแสดงข้อมูล wn.synsets(“word”) โดยอาศัยเครื่องมือ 
NLTK จะได้ผลลัพธ์ synsets ทั้งหมดของ word ยกตัวอย่างเช่นค าว่า dog ดังภาพที่ 2   

 

ภาพที ่2 ค่า synsets ของค าว่า Dog 

จะเห็นได้ว่าค าว่า dog นั้นมี synsets อยู่หลายกลุ่มและหลายชนิดค าโดยจะแบ่งออก 3 ส่วนตามรูปแบบ
ดังนี้คือ synset(‘word.pos.nn’) word คือกลุ่มค าที่เป็น synsets กับค าว่า “dog” pos คือชนิดของค า
ว่า “dog” ซึ่งมีท้ัง noun และ verb (nn เป็น part-of-speech หมายถึงค านาม) คือ ตัวเลขที่บอก ล าดับ
ที่ของกลุ่ม  นอกจากนี้เรายังสามารถน าค่าต่างๆ ของ synsets ไปประยุกต์ใช้ได้หลายประเภททั้งการหา
ความสัมพันธ์ของค าประเภทต่างๆ เพ่ือหาค่าความคล้ายของค าหรือเอกสาร การแสดงบริบทของค า การ
แสดงประโยคตัวอย่างของการใช้ค าซึ่งเป็นคุณสมบัติของ synsets ของค าศัพท์ทีจ่ัดเก็บในเวิร์ดเน็ต 
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ภาพที ่3 ค่าค าท่ีมีความสัมพันธ์กับคีย์เวิร์ดในรูปแบบต่างๆ 

synsets นั้นก็เป็นกลุ่มของค าที่มีความหมายใกล้เคียงกันหรือเหมือนกันในรูปแบบต่างๆ จากรูป
ตัวอย่างที่  3.2 เป็นการเขียนค าสั่งเ พ่ือให้โปรแกรมแสดงค าที่มีความสัมพันธ์แบบ hypernyms 
hyponyms holonyms และ meronyms กับคีย์เวิร์ด “dog” หากเราต้องการดูตัวอย่างประโยคของคีย์
เวิร์ดและบริบทของ “dog” ก็สามารถท าได้ดังภาพที่ 3 

 

ภาพที่ 4 นิยามศัพท์ของค าที่เป็นคีย์เวิร์ด 

ส าหรับในแต่ละ synsets ของค าทุกๆ ค าจะสามารถน ามาหาความคล้ายกันของค าได้ โดยวิธีการ
หาค่าความคล้ายกันนั้นแบ่งออกเป็น 4 วิธีใหญ่ ๆ คือ 

1. Edge Counting Methods วัดค่าความคล้ายกันของค าจากความยาวของ path ที่เชื่อมต่อ
แต่ละค า จากค าหนึ่งไปยังอีกค าหนึ่ง 

2. Information Content Methods การวัดค่าเนื้อหาของค าโดยใช้ความเป็นไปได้ที่จะเกิดใน
เอกสาร 

3. Feature Based Method วัดค่าความคล้ายกันของค าสองค าจากคุณสมบัติของค าสองค า 
4. Hybrid Method เป็นการรวมวิธีการหาค่าความคล้ายกันของค าจากสามวิธีก่อนหน้านี้

ทั้งหมดมารวมไว้ใช้ในวิธีเดียว 
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โดยทั่วไปแล้วการหาค่าแบบวิธีที่  (1) และวิธีที่ (2) นั้นจะนิยมใช้เปรียบเทียบจากฐานข้อมูล
เดียวกัน ส่วนวิธีที่ (3) และวิธีที่ (4) จะใช้เปรียบเทียบจากฐานข้อมูลคนละฐาน ใน NLTK นี้จะใช้วิธีการ
หาค่าความคล้ายแบบวิธีที่ (1) และวิธีที่ (2) เท่านั้น และวิธีการหาค่าความคล้ายที่ผู้ศึกษาเลือกน ามาใช้ใน
โปรแกรมคือการหาค่าความคล้ายของ Wu-Palmer Similarity เพราะค่าที่ได้จากการหาค่านั้นจะถูกปรับ
ค่าให้เหมาะสมมาแล้ว คือมีค่าตั้งแต่ 0-1 นอกจากนี้ยังง่ายต่อการใช้งาน มีเพียงแค่ synsets สองค่าก็
สามารถน ามาหาค่าความคล้ายกันได้ซึ่งการหาค่าความคล้ายของ Wu-Palmer Similarity นั้น เป็นการ
หาค่าแบบ Edge Counting Methods ดังภาพที่ 5 

 

ภาพที่5 การหาค่าความคล้ายของค าด้วย Wu-Palmer Similarity 

จากภาพที ่5 จะเห็นว่าอันดับแรกเราใช้วิธีการหา synsets ทั้งหมดของ “dog” และ “cat” ก่อน
แล้วจึงเลือกว่าต้องการหาค่าความคล้ายกันของระหว่างกลุ่มไหนจากทั้งสองค าเมื่อเลือกได้แล้วก็น ามาหา
ค่าโดยการพิมพ์ค าสั่ง dog.wup_similarity(cat) จะเป็นกลุ่มค าไหนไว้ที่หน้าค าสั่งก็ได้แล้วให้อีกค าอยู่ใน
วงเล็บท้ายค าสั่ง จะเห็นว่าถึงแม้ว่าเราจะวางค าสั่งสลับที่กันก็ตามค่าท่ีได้ก็ไม่ต่างกัน จากตัวอย่างลองสลับ
ระหว่าง synsets ‘dog.n.01’ กับ ‘cat.n.01’ ค่าที่ได้คือ 0.8571428571428571 เท่ากัน จะเห็นได้ว่า
ทั้งสอง synsets นี้มีค่าความคล้ายที่ได้ใกล้เคียง 1 มากเท่าใด นั่นหมายความว่าทั้งสอง synsets มีความ
คล้ายกันมากจากการหาค่าระยะ path ดังภาพที่ 6 

 

ภาพที่ 6 อธิบายความสัมพันธ์ของค่าความคล้ายกับระยะห่างของ path 
 

E1 E2 E1 E2 

ระยะ path น้อย ค่าความคล้ายมาก                  ระยะ path มาก ค่าความคล้ายน้อย 
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ในการทดลองการขยายค าค้นคืนโดยอาศัยเทคนิควิธีการจัดกลุ่มค า โดยคลังค าที่น ามาใช้ในการ
ทดลองนี้มาจากพจนานุกรม WordNet และเครื่องมือ NLTK ส าหรับการประมวลผลภาษาธรรมชาติ และ
ผลลัพธ์สุดท้ายจะน าเสนอข้อมูลผลการจัดกลุ่มในรูปของภาพแผนภูมิ ในการทดลองนี้ ค าค้นคืนที่ผู้ใช้ระบุ
ในคิวรีจะถูกน ามาก าหนดเป็นกลุ่มค าเริ่มต้นที่จะน ามาขยายเป็นค าค้นคืนชุดใหม่ และน ามาค้นคืนใหม่อีก
ครั้ง ซึ่งค าที่จะขยายนั้นจะมาจากค าที่ปรากฏอยู่ในกลุ่ม Synset ที่จัดเก็บภายใน WordNet ซึ่งกลุ่มค า
เหล่านี้ได้มีการจัดล าดับตามค่า Synset การขยายค าค้นคืนโดยอาศัยเทคนิคการจัดกลุ่มนี้ค าเพ่ือให้ค าที่
ต้องการขยายออกไปนั้นมีความหมายที่ใกล้เคียงกับค าค้นคืนเดิมที่ผู้ใช้ระบุ  โดยการจัดกลุ่มจะอาศัยค า
นิยามศัพท์ เป็นคุณสมบัติหลักจากคลังค าท่ีปรากฏ ซึ่งในงานวิจัยนี้ได้เลือกใช้พจนานุกรมเวิร์ดเน็ต จากค่า 
Synset การจัดรูปแบบของค านิยามศัพท์ให้อยู่ในรูปของเวกเตอร์ ส าหรับการหากลุ่มค าที่มีคุณสมบัติ
เหมือนหรือคล้ายคลึงกันในการจัดกลุ่มค าค้นคืน ส าหรับตัวอย่างค านิยามศัพท์ ของค าว่า ant bat และ 
cat ที่เป็นค านาม ต่อไปนี้  
 

wn.synset(“ant.n.01”).definition() – ‘social insect living in organized colonies; 
characteristically the males and fertile queen have wings during breeding 
season; wingless sterile females are the workers’ 
wn.synset(“bat.n.01”).definition() – ‘nocturnal mouselike mammal with 
forelimbs modified to form membranous wings and anatomical adaptations for 
echolocation by which they navigate’ 
wn.synset(“cat.n.01”).definition() – ‘feline mammal usually having thick soft fur 
and no ability to roar: domestic cats; wildcats’ 

ภาพที ่7 ค านิยามของค าศัพท์จาก WordNet 
 

ค านิยามศัพท์จะถูกน ามาจัดให้อยู่ในรูปของเวกเตอร์และจะถูกประมวลผลด้วยเทคนิคการ
ประมวลผลภาษาธรรมชาติ การเตรียมเอกสารก่อนการประมวลผลประกอบด้วย 

1) การประมวลผลค าและการท ารากศัพท์ ประกอบด้วยขั้นตอนการขจัดอักขระพิเศษ 
ตัวอย่างเช่น punctuations = !()-[]{};:'"\,<>./?@#$%^&*_~ ส าหรับเครื่องหมายอักขระพิเศษที่พบจะ
ถูกก าจัดออกจากประโยคนิยามศัพท์เพ่ือลดค่ารบกวนที่อาจเกิดข้ึน และการคัดกรองค าที่ไม่สื่อ
ความหมายออกจากเอกสาร ค าท่ีพบบ่อย (Stopword) เพ่ือเป็นการลดความถี่ของค าหยุด และลดความ
คลาดเคลื่อนในการค านวณ  

mailto:./?@#$%^&*_~
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2) การแปลงข้อความให้อยู่ในรูปของเวกเตอร์และการลดรูปค า เป็นขั้นตอนในการจัดรูปแบบค า
นิยามของค าให้อยู่ในรูปของเวกเตอร์ โดยขั้นตอนนี้จะมีการลดรูปของค าให้อยู่ของรากศัพท์ ยกตัวอย่าง
เช่น การตัดค าต่อท้าย (suffix) ออก การตัด –s ออกจากค าพหูพจน์ เป็นต้น ซึ่งจะช่วยลดความ
หลากหลายของค า เช่นการเปลี่ยนรูปค าตามเพศ และกาลเวลา โดยอาศัยเทคนิคการท า Porter 
Stemming 

3) การจัดกลุ่มเอกสาร เป็นการหาค่าความคล้ายคลึงของค าที่ปรากฏในแต่ละเวกเตอร์ค านิยาม
ศัพทเ์พ่ือน าเอาค ามาจัดกลุ่มตามท่ีก าหนด โดยค าที่มีความคล้ายคลึงกันจากนิยามศัพท์จะถูกน ามาจัดให้
อยู่ในกลุ่มเดียวกัน ซึ่งเราจะใช้ค าท่ีพบในแต่ละกลุ่มค าศัพท์นี้เพื่อขยายค าค้นคืนจากคิวรีเริ่มต้น 
 

 
ภาพที ่8 การจัดกลุ่มค าค้นคืนส าหรับค าว่า ‘dame’ และ ‘bird’ 

 
จากภาพที่ 8 แสดงการจัดกลุ่มเอกสารในตอนเริ่มต้นของการทดลองเราก าหนดค่าเทรชโฮลด์ ไว้

ที่ 0.5 ซ่ึงผลลัพธ์ที่ได้พบว่าจะมีค าที่ถูกจัดให้อยู่ในกลุ่มเดียวกันทั้งค าที่มีความหมายเหมือนกันหรืออาจจะ
ต่างกันบ้าง แต่เมื่อก าหนดค่าที่สูงขึ้นจ านวนค าที่ปรากฏในกลุ่มจะมีจ านวนที่น้อยลงไปซึ่งจะเหลือเพียงค า
ที่มีความหมายคล้ายกันมากยิ่งขึ้น ตัวอย่างการขยายค าค้นคืนส าหรับค าว่า ‘dame’ ในรอบที่ 1 จะได้
กลุ่มค า  

['dame', 'doll', 'wench', 'skirt', 'chick', 'bird'] 
และในรอบที่สองของการขยายค าค้นคืนจากค าว่า ‘bird’ ก็จะได้กลุ่มค าต่อไปนี้ 

['bird', 'dame', 'doll', 'wench', 'skirt', 'chick', 'bird'] 
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ด้วยค่าเทรชโฮลด์ เท่ากับ 0.5 จากข้อมูลน าเข้า ค าว่า bird  คือ จากที่กล่าวมาเป็นเพียงการ
ยกตัวอย่างการท าการขยายค าจากข้อมูลเพียงค าเดียวจริงๆ แล้วข้อมูลน าเข้าอาจจะมีค่ามากกว่าหนึ่งค า 
จากกลุ่มค าเดียวกัน จากกลุ่มค าหลายๆ กลุ่ม หรือแม้แต่กลุ่มค าเดียวกันสามารถมีชนิดของค า (part-of-
speech) ที่แตกต่างกันได ้

 
4. ผลการทดลอง (Experiment Results) 

จากการทดลองการจัดกลุ่มค าจากนิยามศัพท์เพ่ือน ามาใช้ส าหรับการขยายค าค้นคืน โดยใน
งานวิจัยนี้ได้มีคัดเลือกค าจาก 4 โดเมนประกอบด้วย Entertainment, Technology, Business และ 
Sport โดยน าเอาค าที่พบในแต่ละโดเมนมาท าการหาค่านิยามศัพท์เพ่ือน ามาจัดกลุ่ม การวัดผลและ
ประเมินนั้นจะคิดจากค่า Precision ค่า Recall และ ค่า F-measure จากผลการทดลองในรูปที่ 4.1 ที่
แสดงความสัมพันธ์ระหว่างค่าเทรชโฮลด์ และค่าเฉลี่ยความแม่นย าจากผลของการทดลองโดยใช้ค าค้น
สองกลุ่มคือกลุ่มค านามและค ากริยา ใช้ค่าเทรชโฮลด์ 0.0 - 1.0 ซึ่งค่าเทรชโฮลด์ที่มากขึ้นให้ผลที่ต่างกัน
ออกไปหลายลักษณะ เมื่อน าผลที่ได้มาท าการวิเคราะห์แล้วจะท าให้ทราบว่าค่าความแม่นย าของกลุ่ม
ค านามจะมีค่าสูงกว่าค่าความแม่นย าของกลุ่มค ากริยา โดยอ้างอิงจากค่าเฉลี่ยความแม่นย า (Mean 
Average Precision) 

 

          

              

ภาพที่ 9 ผลการประเมินค่าระลึกและค่าความแม่นย า จาก 4 โดเมน 

recall 

recall recall 

recall 
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เนื่องจากกลุ่มค านามนั้นจะมีความหลากหลายและเฉพาะเจาะจงกว่ากลุ่มค ากริยา ท าให้ผลการ
ค้นหาเอกสารตรงตามค าตอบของการค้นหามากกว่าและค่าความแม่นย าจึงสูงกว่า อีกประการหนึ่งคือ
ค ากริยาบางค าสื่อความหมายได้หลากหลายจึงถูกน าไปใช้ในหลายโดเมน ท าให้วัดค่าความแม่นย าได้ผลที่
ไม่สูงมากนัก จากผลที่กล่าวมาข้างต้นนั้นตรงตามสมมุติฐานที่การค้นหาส่วนใหญ่จะใช้ค านามมากกว่า
ค ากริยา ส าหรับกลุ่มค าที่มีค่าแม่นย าในระดับ 1 นั้นจะถือว่าเป็นค าที่มีความคล้ายคลึงกันที่สามารถ
น าไปใช้ในการขยายค าค้นคืนได้มากที่สุดและหลังจากนั้นจะใช้ค่าที่รองลงมา ซึ่งจากผลการขยายค าเมื่อ
เปรียบเทียบกับค่า Synset ที่แนะน าโดยเวิร์ดเน็ตพบว่าจะมีความแตกต่างกันบ้างแต่ก็ให้ผลไปในทิศทาง
เดียวกัน และลักษณะส าคัญที่สังเกตได้จากการทดลองอีกอย่างหนึ่งได้แก่การขยายค าโดยอาศัยค่าความ
คล้ายจากฐานข้อมูลเวิร์ดเน็ตนั้น บางค านั้นจะให้ค่าความคล้ายของค าใกล้เคียงหรือเกือบจะเป็น 0 จาก
การค านวณ แต่การหาค่าความคล้ายจากนิยามศัพท์นั้น จะยังมีค่าอยู่ท าให้ขอบเขตของการขยายค ากว้าง
กว่า ช่วยให้สามารถเพ่ิมค าในกลุ่มค าที่เราท าการขยายได้มากขึ้นตามไปด้วย เมื่อได้ค่าเทรชโฮลด์จากการ
ทดลองข้างต้นการทดลองต่อไปจะน าค่าที่ได้ไปวัดผลการค้นหาโดยการปรับค่าน้ าหนักตั้งแต่ 0.0 - 1.0 
แล้วค านวนหาค่า Average Precision และ Mean Average Precision ซึ่งจะวัดผลจากสองชุดข้อมูล
โดยชุดแรกใช้เฉพาะกลุ่มค าชนิดค านาม และชุดที่สองใช้กลุ่มค าค้นที่มีทั้งชนิดค านามและค ากริยาเพ่ือน า
ผลมาวิเคราะห์ความสัมพันธ์ระหว่างค่าน้ าหนักและค่าความแม่นย า ในการทดลองท าให้เราทราบว่า
ค่าเฉลี่ยของค่าเฉลี่ยความแม่นย าของการทดลองครั้งที่สองมีค่าสูงขึ้นและได้ค่าน้ าหนัก = 0.2 ที่ค่าเฉลี่ย
ของค่าเฉลี่ยความแม่นย าสูงที่สุด 

 
  

ภาพที่ 10 ค่าเฉลี่ยของค่าเฉลี่ยความแม่นย าจากกลุ่มค านามและค ากริยา 

 

 

recall recall 
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5. สรุปผล  และอภิปรายผล (conclusion) 
การวัดค่าความคล้ายของค าโดยวิธีการจัดกลุ่มค านั้นอาศัยความถี่ของการเกิดของค าเป็นหลัก

ดังนั้นค่าความคล้ายระหว่างกลุ่มค าค้นคืนจะมีค่าน้อยเนื่องจากค านิยามศัพท์ที่ได้จากเวิร์ดเน็ตนั้น ค า
นิยามศัพท์บางค ามีจ านวนค าที่แตกต่างกัน อีกทั้งการวัดความคล้ายโดยอาศัยความถี่นั้นพบว่ามีบางค าที่
ซ้ ากันหรือไม่ก็ตามจะท าให้ค่าความคล้ายในเอกสารสูงขึ้นตามไปด้วย ดังนั้นบางเอกสารที่มีค าในกลุ่ม
ค าค้นน้อยกว่าอาจจะมีค่าความคล้ายสูงกว่าเอกสารที่มีค าในกลุ่มค าค้นมากกว่าได้ และการวัดค่าความ
คล้ายของเอกสารจะอาศัยความถี่ของค าไม่ได้อ้างอิงเชิงความหมาย ดังนั้นเอกสารที่มีโครงสร้างของค าที่
เหมือนกันมากจะให้ค่าความคล้ายกันของเอกสารที่มากตามไปด้วย 

ส าหรับค่าตัวแปรที่น ามาใช้ในโปรแกรมเพ่ือใช้ในการขยายค าค้นคืนโดยวิธีการจัดกลุ่มค าจะไม่
ตายตัวขึ้นอยู่กับประเภทและลักษณะของค า บางครั้งอาจจะต้องมีการปรับค่าตัวแปรนั้นๆ ทุกครั้งเมื่อใช้
โปรแกรมกับโดเมนของข้อมูลที่ต่างชนิดกัน ประสิทธิภาพของโปรแกรมด้านความเร็ว จะแปรผกผันกับ
จ านวนของค าทั้งหมดในเอกสารเพราะหากจ านวนค าที่เพ่ิมมากข้ึนโปรแกรมจะท าให้ต้องอ่านข้อมูล แปลง
ข้อมูล นับค่าน้ าหนัก และค านวนหาผลลัพธ์ต่างๆ มากขึ้นตามไปด้วยและอาจจะพบข้อจ ากัดในเรื่องของ
โปรแกรมจะประมวลค าค้นโดยไม่พ่ึงบริบทของค าค้น ค าที่มีลักษณะพิเศษเชิงความหมายจะถูก
ประมวลผลในลักษณะเหมือนค าค้นทั่วไปโดยไม่ค านึงถึงการน าเอาบริบทมาใช้ในการค้นคืน ท าให้สรุปได้
ว่าค่าน้ าหนักที่เหมาะสมนั้นมีผลต่อความแม่นย าของการค้นหา และจากการทดลองครั้งที่สองท าให้ได้ค่า
น้ าหนักที่ค่าเฉลี่ยความแม่นย าสูงสุดคือ 0.2 ค่าน้ าหนักที่มากเกินไปจะท าให้กลุ่มค าค้นกระจายกันหลาย
กลุ่มกว่าที่ควรจะเป็น ค าบางค าที่จัดกลุ่มรวมกันได้ถูกแยกออกจากกันท าให้ล าดับในการค้นหาถูกแทรก
ด้วยผลการค้นหาที่ไม่ถูกต้อง ค่าน้ าหนักที่น้อยจนเกินไปท าให้ค าค้นทุกค าถูกรวมเป็นกลุ่มเดียวกัน ค าบาง
ค าสื่อความหมายได้หลายลักษณะและเมื่อรวมกันท าให้ผลการค้นหาต้องอาศัยเพียงค่าความคล้ายจาก
ความถี่ของเอกสารเท่านั้น และการหาค่าน้ าหนักที่ดีที่สุดจะช่วยเพ่ิมประสิทธิภาพในการค้นหาให้แม่นย า
มากขึ้น 
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